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The following is intended to outline our general product direction. 
It is intended for information purposes only, and may not be 
incorporated into any contract. It is not a commitment to deliver 
any material, code, or functionality, and should not be relied upon 
in making purchasing decisions. The development, release, 
timing, and pricing of any features or functionality described for 
Oracle’s products may change and remains at the sole discretion 
of Oracle Corporation.

Safe harbor statement

私の経験を元にAI/ML技術の企業実⽤化によるDX推進に
関して個⼈的な⾒解を共有させて頂きます。



ITコスト構造改⾰の重要性
AIによるDX推進

ランザビジネス
(既存ビジネスの運⽤・維持費⽤)

69%­77％

⽇本企業のテクノロジー予算分布

バリューアップ
(成⻑・変⾰投資)
23%­31％

ランザビジネスの
圧縮化

内製化

クラウドリフト

マルチクラウド

FinOps
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DXを⽀える資産2

AI IoT クラウド

企業DX戦略０

業務変⾰ 社会課題解決 デジタルビジネス創出

DXを⽀えるデジタル技術1

デジタル⼈材 データ

バリューアップ戦略投資4

プラットフォーム

機械学習

AI

データ

AIアプリケーション



⽣成AIの進化背景 ー 規模 (スケール) の進化

数⼗億パラメーター*を超える⼤規模⾔語モデル
数兆を超えるデータ要素からの学習
対話型のインターフェイス

* ⼈⼯ニューロンとニューラルネットワークから構成されるモデルの係数



“Hello, how are” ⼤規模⾔語モデル “you”

“Hello, how are you?”

⽣成AIの仕組み



“Queen” = [0.3, 0.9] 
“King” = [0.5, 0.7]
“Woman” = [0.3, 0.4]
“Man” = [0.5, 0.2]

ベクトル埋め込み – 特徴の数値化

“Queen” [0.3, 0.9] 

“King” [0.5, 0.7] 

“Woman” [0.3, 0.4] 

“Man” [0.5, 0.2] 



オープンデータ

深層ニューラルネットワーク
ファウンデーションモデル
事前学習済みモデル

企業ユーザー

プロンプト
(⼊⼒)

コンプリーション
(出⼒)

追加学習
事前学習済みモデル 悪意のあるユーザー

プロンプト
(⼊⼒)

コンプリーション
(出⼒)

ハルシネーション1

⼆次被害２

データプライバシー３

サイバーセキュリティ４

企業の顧客

1

２

３

４

著作権問題５

５

⽣成AIの利⽤者に対する社会的責任

データ (知識) 不⾜0

0



⾔語モデルに対するアプローチ
⼿法例

プロンプトエンジニアリング

ファインチューニング(微調整)

⼊⼒ ⼤規模⾔語モデル 出⼒

エンべディング(埋め込み) ベクターデータベース



オープンデータ

深層ニューラルネットワーク

独⾃データ

ファウンデーションモデル
事前学習済みモデル 独⾃モデル

独⾃モデルに求められるセキュリティとガバナンス

独⾃サービス

同⽔準のセキュリティ・
プライバシー・ガバナンス



Blueprint for an AI Bill of Rights
責任あるAIに対するガイドライン例

AI権利章典（⼈権保障規定）
• Safe and effective systems (安全で効果的なシステム)

You should be protected from unsafe or ineffective systems. 
• Algorithmic discrimination protections (アルゴリズムによる差別から

の保護)
You should not face discrimination by algorithms and systems should be used and 
designed in an equitable way 

• Data privacy (データのプライバシー)
You should be protected from abusive data practices via built-in protections and you 
should have agency over how data about you is used. 

• Notice and explanation (通知と説明)
You should know that an automated system is being used and understand how and 
why it contributes to outcomes that impact you. 

• Human alternatives, considerations, and fallback (⼈間の代替
案、考慮事項、予備)
You should be able to opt out, where appropriate, and have access to a person who 
can quickly consider and remedy problems you encounter 
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https://www.projectronin.com

https://www.projectronin.com/


https://www.projectronin.com/blog/revolutionizing-oncology-care-with-artificial-intelligence-predicting-acute-care-usage-
in-cancer-patients

責任あるAI ー Project RONIN



https://blogs.oracle.com/ai-and-datascience/post/improving-cancer-care-ai-bill-of-rights
医療業界に於けるAI実⽤化に向けたガイドライン

• ⼈⼯知能による意思決定⽀援システムの早期臨床評価のための報告ガイドライン
https://www.bmj.com/content/377/bmj-2022-070904

• 医療意思決定⽀援ソフトウェア 産業界およびFDAスタッフのためのガイダンス
https://www.fda.gov/media/109618/download

• 医療機器開発のための優れた機械学習の実践︓ 指針
https://www.fda.gov/media/109618/download

• 英国における医療機器の今後の規制に関する協議
https://www.gov.uk/government/consultations/consultation-on-the-future-regulation-of-medical-devices-in-the-united-
kingdom/chapter-10-software-as-a-medical-device

• 医療画像処理における安全でプライバシーを保護した連携機械学習
https://www.nature.com/articles/s42256-020-0186-1

• AI RISK MANAGEMENT FRAMEWORK
https://www.nist.gov/itl/ai-risk-management-framework/ai-rmf-development

• 医療向けの信頼できる AI 導⼊ガイダンスと保証の⻘写真
https://www.coalitionforhealthai.org/papers/blueprint-for-trustworthy-ai_V1.0.pdf

• 医療機器としてのAI/MLベースのソフトウェアに対する医薬品の規制枠組みの提案
https://www.fda.gov/files/medical%20devices/published/US-FDA-Artificial-Intelligence-and-Machine-Learning-Discussion-Paper.pdf

https://www.bmj.com/content/377/bmj-2022-070904
https://www.fda.gov/media/109618/download
https://www.fda.gov/media/109618/download
https://www.gov.uk/government/consultations/consultation-on-the-future-regulation-of-medical-devices-in-the-united-kingdom/chapter-10-software-as-a-medical-device
https://www.gov.uk/government/consultations/consultation-on-the-future-regulation-of-medical-devices-in-the-united-kingdom/chapter-10-software-as-a-medical-device
https://www.nature.com/articles/s42256-020-0186-1
https://www.nist.gov/itl/ai-risk-management-framework/ai-rmf-development
https://www.coalitionforhealthai.org/papers/blueprint-for-trustworthy-ai_V1.0.pdf
https://www.fda.gov/files/medical%20devices/published/US-FDA-Artificial-Intelligence-and-Machine-Learning-Discussion-Paper.pdf


https://blogs.oracle.com/ai-and-datascience/post/improving-cancer-care-ai-bill-of-rights
透明性を持った説明



https://www.ncbi.nlm.nih.gov/pmc/articles/PMC10287624/
データセット

• テキサス⼤学MDアンダーソンがんセンターの
協⼒のもと、28,369名・184,138件の電
⼦カルテデータを受領

• 学習データと評価データを4:1の⽐率で分
類。⼀個⼈のデータが学習データと評価
データに混在しない様に配慮

• ⽶国保健福祉省 (HHS) の「Healthy 
People 2020」で概説されている定義を
使⽤し、郵便番号と国勢調査のデータから
社会的決定要因 (SDOH) を算出

• 99種のデータ要素から222の特徴を抽出
• 実データをモデル評価のシミュレーションデー

タとして活⽤し、現実世界に於けるモデル
動作として検証

• リアルタイムデータを継続的に監視する事に
より動的な医療環境に於けるモデルパ
フォーマンスの維持を実現



Ronin は、安全、公平、効果的な機械学習システムの開発と提供に取り組んでいます。これを達成するために、彼らは 3 つの側⾯か
らのアプローチに従っています。まず、モデル開発中に、⾼いパフォーマンスを確保し、敏感な⼈⼝統計上のサブグループ間の偏りを防ぐた
めに、広範な検証が実施されます。次に、モデルのパフォーマンスを継続的に監視して、パフォーマンスの低下やドリフトを迅速に特定しま
す。最後に、問題が発⽣した場合、Ronin は根本原因分析、更新されたデータ、モデルの再トレーニングを通じて問題を迅速に修正し
ます。モデル開発、モニタリング、修正のこの⼊念なアプローチにより、AI モデルが正確で偏りのない状態を維持するシステムが構築され、
臨床医とテクノロジーの間の信頼が促進されます。

Model 
Development

Model 
Performance
Monitoring

Model 
Retraining

https://blogs.oracle.com/ai-and-datascience/post/improving-cancer-care-ai-bill-of-rights
安全、公平、効果的な AI モデルの構築

MLOps

AI Infrastructure

Data Platform



Q. Where does natural language processing fit into the whole process?
A. Health data is extremely complex. It's structured in some sense, but very poorly structured in another sense, and it's evolved over time.
One thing we still find is that, no matter how much effort we put into standardizing the structure of the data, is that EHR vendors still have differences in how the data is 
shared. Also, the percentage of data in the EHR that is actually plain text is astonishing, and we have seen publications that put that number above 80%.
Using natural language processing to be able to extract features out of that data, even structure that data so that it can be used in machine learning models, is critical to 
obtaining information from that data. Natural language processing is really a necessary step in order to bring structure and meaning to the data that we have in the medical 
record.

https://www.healthcareitnews.com/news/how-ai-and-nlp-can-boost-care-remote-patient-monitoring
社会的な課題を解決する為のデータ特徴抽出

Q. ⾃然⾔語処理はプロセス全体のどこに当てはまりますか?
A. 健康データは⾮常に複雑です。ある意味では構造化されていますが、別の意味では構造化が⾮常に不⼗分であり、
時間の経過とともに進化しています。
私たちが依然として感じていることの 1 つは、データ構造の標準化にどれだけの努⼒を払ったとしても、EHR ベンダーに
よってデータの共有⽅法に依然として違いがあるということです。また、EHR 内の実際にプレーン テキストであるデータの
割合は驚くべきものであり、その数値が 80% を超えているという出版物も⽬にしました。
⾃然⾔語処理を使⽤してデータから特徴を抽出し、機械学習モデルで使⽤できるようにデータを構造化できることは、
データから情報を取得するために重要です。⾃然⾔語処理は、医療記録にあるデータに構造と意味を与えるために本
当に必要なステップです。



要素技術のご紹介 ｜ エンベディング (埋め込み)

⼊⼒

⼤規模⾔語モデル
(Cohere Multilingual)

v1 v2 v3

1 0.23 0.88 0.23

2 0.6 0.3 0.6

3 0.1 0.88 0.88

4 0.12 0.3 0.88

5 0.88 0.88 0.3

6 0.3 0.3 0.1

7 04 04 0.12

…

ベクトル
埋め込み

⼆次元類似性表現
ベクターデータベース



ラベル付例
マルチ⾔語対応
エンベッドモデル

分類するテキスト
分類結果

ベクトル活⽤例 | 分類



応⽤シナリオのご紹介 ｜ RAGを活⽤した社内FAQサービス

社内⽂書

ベクトル埋め込み

埋め込み⽤途
⾔語モデル

ベクトル埋め込み済み
社内⽂書データ

ユーザー

テキスト⽣成⽤途
⾔語モデル

質問

チェインツール

参照データ提供
テキスト⽣成

アプリケーション

プロンプト⽣成

社内⽂書を参照した
回答および注釈



応⽤シナリオのご紹介 ｜ Citation (引⽤) の重要性

⽇本で⼀番⾼い⼭は、国の中央部に位置する富⼠⼭です。富⼠⼭は富⼠五湖地域に属する⽕⼭
であり、⼈気の観光地1,2です。⽇本⼈にとっても聖地であり、巡礼者もよく登る⼭3です。

この⼭は東京から⻄に約 100 キロ1 (60 マイル) のところにあり、晴れた⽇には市内からも⾒ることが
できます。ハイキングや登⼭の⽬的地としても⼈気3です。

富⼠⼭の頂上まではいくつかの異なるルートがあり、ルートと個⼈の体⼒レベルに応じて、登⼭には数
時間から数⽇かかる2場合があります。最も⼈気のあるルートは富⼠宮⼝登⼭道で、富⼠宮五合⽬
からスタートし、登⼭に約 2 時間かかる全⻑ 5.5 km (3.4 マイル)1,2,3 のトレイルです。

⽇本で⼀番⾼い⼭は︖

質問

回答

1. ⽇本の地形
www.yourprivatesite.com/mountain/info.
html
⽇本の⼭地・⼭脈. ⼭地はいくつかの⼭が集まったもの。 ⼭脈
はいくつかの⼭々が⻑く連なり、帯状に伸びる⼭地。 本州の中
央部は「⽇本の屋根」 とよばれる、標⾼ ...

2. ⽇本の主な⼭岳標⾼
www.yourprivatesite.com/mountain/deta
il/experience.html
「⽇本の⼭岳標⾼⼀覧 ―1003⼭―」は、2万5千分の1地
形図などの基本測量の成果を基礎として、⽇本の主な⼭
1003⼭の⼭名、最⾼地点の位置・標⾼など ...

3. ⼭が多く森林にめぐまれた国⼟
www.yourprivatesite.com/mountain/deta
il/feedback.html
⽇本の国⼟はどんな地形をしているでしょうか。⼭地が多く、⼤
きな川が流れる平野、⼭に囲まれた 盆地 ( ぼんち ) 、森林
がゆたかな⾼原。⽇本の⼭や森林について調べ ...

注釈



個⼈的な期待値｜ MAGIシステム
https://note.com/fladdict/n/n106b9ce8f7d4

ベクトル埋め込み済み
データA

ベクトル埋め込み済み
データB

ベクトル埋め込み済み
データC

社内⽂書

⾔語モデルA

⾔語モデルB

⾔語モデルC

MAGI判断
合議判断は
⼈間に委ねる



著作権課題｜ Data Lineage (データ系列)

https://blogs.oracle.com/cloud-infrastructure/post/where-did-the-data-come-from-data-lineage



⽣成AI実⽤化例 ｜ 価値のあるデータを⽣成
ベクトル埋込
データ

専⾨化⽤途
学習データ

専⾨化されたモデル

事前学習済み
ファウンデーション

モデル

価値のある
データ⽣成

推論データ



Natural Language Processing 

• Text Classification
• Sentiment Analysis
• Key Phrase Extraction
• Translation
• Language Detection
• Named Entity Recognition
• Semantic Parsing
• Personal Indefinable Information
• Named Entity Recognition
• Question Answering
• Casual Language Modeling
• Key Value Extraction
• Embedding

Computer Vision

• Image Classification
• Document Classification
• Object Detection
• Optical Character Recognition
• Depth Estimation
• Image Segmentation

Tabular

• Anomaly Detection
• Scoring
• Forecasting

Multimodal

• Speech to Text
• Image to Text

AIの要素技術例



Document 
Understanding
テキストおよび表の抽出

Vision
イメージ内のオブジェクトの検
出および分類

Speech
⾳声の転送、字幕の作成、
メタデータの⽣成

Language
センチメント分析やキー・フ
レーズ抽出など、⾼度なテキ
スト分析を実⾏

異常検出
ビジネス・データの望ましくないイベ
ントまたは観測をリアルタイムで識
別

Forecasting
今⽇のトレンドから明⽇何が
起こるか予測

Digital Assistant
チャットボットなど、対話を通じ
た問い合わせ応答や、タスク
の実⾏

Hello...

AI Services
API経由で利⽤、アプリケーションにすぐ組み込み可能





顧客企業とのDX新規事業共創を⾏う専⾨チーム
ソーシャル・デザイン推進本部による無償⽀援

以下の開発初期フェーズのプロセスを無償⽀援します

ワークショップや
ディスカッションを通して、
社会課題解決につながる
既存事業の拡張を模索

アイデアの創出 サービスの開発
オラクル社内エンジニアが、

外部のアカデミアや
パートナーの先進技術も
活⽤してMVPを開発

同様の課題解決を図る
他企業連携や既存にて
施策展開されるフィールドを
活⽤して社会実装を推進

事業化の推進



Cloud for Japan

⽇本のためのクラウドを提供ORACLE JAPAN

FY24
FOCUS

MEASURES
AI & ML for Customers

お客様のためのAIを推進


